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บทคัดย่อ 

การวิเคราะห์หลกัทรัพยโ์ดยใชปั้จจยัพ้ืนฐานเป็นวิธีการหน่ึงท่ีนิยมในปัจจุบนั แต่การวิเคราะห์ดงักล่าว

ข้ึนอยูก่บัประสบการณ์ของผูว้ิเคราะห์ อาจมีความไม่แน่นอนและความลาํเอียง และเน่ืองจากในปัจจุบนัมีความนิยม

นําโครงข่ายประสาทเทียมมาประยุกต์ใช้ในหลากหลายสาขาวิชาชีพมากข้ึน   ฉะนั้ นจึงเป็นท่ีน่าสนใจในการ

ประยกุตใ์ชโ้ครงข่ายประสาทเทียม ในการทาํนายราคาหุน้โดยใชปั้จจยัพ้ืนฐาน   

จุดประสงค์ของการศึกษาอิสระคร้ังน้ีคือการใช้โครงข่ายประสาทเทียมในการทาํนายราคาหุ้นโดยใช้

ปัจจยัพ้ืนฐาน ของบริษทั ปูนซิเมนตไ์ทย จาํกดั(มหาชน) (SCC) เน่ืองจากเป็นบริษทัท่ีอยูใ่นตลาดหุน้มาอยา่งยาวนาน 

มีขอ้มูลเพียงพอสาํหรับการฝึกและทดสอบในโครงข่ายประสาทเทียม โดยใชอ้ตัราส่วนทางการเงิน และตวัเลขทาง

สถิติในงบการเงิน โดยแบ่งขอ้มูลเป็นสองชุดคือ ชุดขอ้มูลฝึก 80% และชุดขอ้มูลทดสอบ 20% และนาํมาฝึกโดยใชต้วั

แบบอนุกรมเวลาฟังก์ชั่นเป็นแบบไม่เชิงเส้นและใช้ Levenberg-Marquardt Algorithm สําหรับปรับค่าความ

คลาดเคล่ือนในโครงข่าย   

จากการศึกษาพบวา่ตวัแบบอนุกรมเวลาฟังก์ชัน่แบบไม่เชิงเส้นดงักล่าวมีความสามารถในการทาํนายราคา

หุ้นโดยโครงข่ายท่ีเหมาะสมมีสองชั้นซ่อน ชั้นซ่อนท่ี 1 มี 22 โหนด ชั้นซ่อนท่ี 2 มี 1 โหนด โดยมีความคลาดเคล่ือน

กาํลงัสองเฉล่ีย ในชุดขอ้มูลฝึกโครงข่ายประสาทเทียมอยูท่ี่ 0.0195 และชุดขอ้มูลทดสอบโครงข่ายประสาทเทียมอยูท่ี่ 

0.0087 สามารถใช้ประยุกต์โดยใชต้วัแบบอนุกรมเวลาฟังก์ชั่นเป็นแบบไม่เชิงเส้นในการทาํนายราคาหุ้นโดยใช้

ปัจจยัพ้ืนฐานไดใ้นสถานการณ์จริง 

คาํสําคญั: การแพร่ยอ้นกลบั, การวเิคราะห์หลกัทรัพยโ์ดยใชปั้จจยัพ้ืนฐาน, โครงข่ายประสาทเทียม 
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ABSTRACT 

Nowadays, fundamental analysis is one of the most popular methods. This is depending on the analyst’s 

experience which can make the biased analysis. Artificial neural networks are the most widely used in various careers. 

Therefore, it is interesting to use Artificial neural networks for stock price prediction. 

The aim of this study is to use artificial neural networks for prediction of The Siam Cement PCL. (SCC) 

stock price by using fundamental analysis. This is because this company stays in the stock market for long periods. 

Moreover, the company has enough data to test in artificial neural networks using financial ratio and financial 

statement. In this study, data were separated into two groups; 80% training data and 20% testing data. These data 

were tested by using non-linear time series analysis and Levenberg-marquardt algorithm for error adjustment of the 

network. 

The results show that non-linear time series analysis can be employing for predicting the stock price by the 

best network which had two hidden layers. The first hidden layer has 22 nodes and the second one has 1 node. Mean 

squared error (MSE) of training data and testing data were 0.0195 and 0.0087, respectively. Therefore, non-linear 

time series analysis can be used to predict stock price in real situation by using fundamental analysis.  

Keywords: Backpropagation, Fundamental analysis, Artificial Neural Network 

 

1. บทนํา 

ตลาดหลกัทรัพยเ์ป็นสถานท่ีแห่งโอกาสท่ีไดรั้บประโยชน์ จากการลงทุนโดยผ่านบริษทัต่างๆ แต่ในการ

ลงทุนนั้นเป็นเร่ืองยากในการคาดการณ์วา่สินทรัพยท่ี์เลือกลงทุน มีราคาเหมาะสมท่ีลงทุนหรือไม่  เน่ืองจากไม่มีกฏ

หรือวิธีการท่ีแน่นอนในการทํานายราคาหุ้น จึงมีหลายๆวิธีท่ีถูกนํามาใช้ในการทํานายราคาหุ้น   การวิเคราะห์

หลกัทรัพยโ์ดยใชปั้จจยัพ้ืนฐาน (Fundamental Analysis) เป็นหน่ึงในวิธีท่ีนิยมใชใ้นการวิเคราะห์หามูลค่าของบริษทั

ต่างๆในตลาดหลกัทรัพย ์ ซ่ึงเป็นการวิเคราะห์หาราคาหุน้จากสภาวะเศรษฐกิจ อุตสาหกรรม และสภาวะทางการเงิน

ของบริษทั เพ่ือหามูลค่าท่ีแทจ้ริงของหลกัทรัพย ์(Intrinsic Value) ซ่ึงเป็นวิธีการหน่ึงท่ีนิยมใช้ในปัจจุบนั แต่การ

วิเคราะห์ดว้ยวิธีน้ี ตอ้งอาศยัประสบการณ์ของผูว้ิเคราะห์เอง ซ่ึงอาจมีความไม่แน่นอน และอาจมีความลาํเอียงจากผู ้

วิเคราะห์เอง นอกจากน้ีผูว้ิเคราะห์แต่ละคนมีมุมมองต่อบริษทั ความเขา้ใจต่อธุรกิจแต่ละประเภท และขอ้มูลท่ี

แตกต่างกนั จึงเป็นผลใหก้ารวเิคราะห์ของนกัวเิคราะห์แต่ละคนแตกต่างกนั แมว้เิคราะห์บริษทัเดียวกนั และมีขอ้มูลท่ี

เท่ากนัก็ตาม   

เน่ืองจากปัจจุบัน การเรียนรู้ของเคร่ือง (Machine Learning) กําลังเป็นท่ีนิยมอย่างมาก อันเน่ืองมาจาก

เทคโนโลยีในปัจจุบนัท่ีกา้วหนา้ข้ึนมาก คอมพิวเตอร์สามารถประมวลผลไดร้วดเร็วมากข้ึนการเรียนรู้ของเคร่ือง จึง

เร่ิมมีบทบาทต่อมนุษยม์ากข้ึน เน่ืองจากความสามารถในหาความสัมพนัธ์ในขอ้มูลท่ีซับซ้อน และมีความสามารถ

ตดัสินใจภายใตข้อ้มูลปริมาณมหาศาลได ้ปัจจุบันไดมี้การนําไปประยุกต์ใช้ในหลากหลายสาขาอาชีพไม่ว่าเป็น

การแพทย ์วศิวกรรม วทิยาศาสตร์ ประกนัภยั การตลาด การเงินการธนาคาร เป็นตน้ ฉะนั้นจึงมีความน่าสนใจในการ

ประยุกต์ใช้โครงข่ายประสาทเทียม ในการทํานายราคาหุ้นจากตัวแปรท่ีใช้ในการวิเคราะห์หลักทรัพย์โดยใช้

ปัจจยัพ้ืนฐาน โดยหาความสมัพนัธ์ระหวา่งตวัแปร ทางเศรษฐกิจ อุตสาหกรรม และสภาวะทางการเงินของบริษทั  
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โครงข่ายประสาทเทียม (Artificial Neural Network : ANN) เป็นหน่ึงวิธีในศาสตร์การเรียนรู้ของเคร่ือง ซ่ึง

เป็นการจาํลองการทาํงานของเซลลป์ระสาท (Neural) ของส่ิงมีชีวติสามารถนาํไปประยกุตใ์ชไ้ดอ้ยา่งหลากหลาย เช่น 

ใชห้าความสมัพนัธ์ท่ีซ่อนอยูใ่นขอ้มูลท่ีซบัซอ้นในการทาํหมืองขอ้มูล (Data mining) ตลอดจนการประยกุตใ์ชใ้นงาน

ด้านการจดจํารูปแบบ (Pattern recognition) ซ่ึงแนวคิดดังกล่าวเร่ิมจากการพฒันาเพอร์เซปตรอน (Perceptron)  

(ภาพท่ี 1) ซ่ึงเป็นโครงข่ายประสาทเทียมชนิดหน่ึงในปี ค.ศ. 1957 โดย แฟรงค ์โรเซนบลทัท์ แต่ไม่ค่อยไดรั้บความ

สนใจมากในขณะนั้ น เพราะสามารถเรียนรู้ได้แค่ปัญหาเชิงเส้นเท่านั้น   จากนั้ นจึงมีการพฒันาเร่ือยมาจนได้ 

Feedforward neural network หรือเรียกกันว่า Multilayer perceptron ซ่ึงมีประสิทธิภาพมากกว่าเพอร์เซปตรอนชั้น

เดียว และปัจจุบนัท่ีเทคโนโลยกีา้วหนา้ข้ึนมากเม่ือเทียบกบัในอดีต จึงทาํใหโ้ครงข่ายประสาทเทียม เร่ิมไดก้ารยอมรับ

มากข้ึน 

 

 

ภาพท่ี 1 แผนภาพแสดงการทาํงานของเพอร์เซปตรอนอยา่งง่าย 

 
 

โครงข่ายประสาทเทียมแบบแพร่ยอ้นกลบั (Backpropagation) คือ โครงข่ายประสาทเทียมแบบหลายชั้น 

(Multilayer Feedforward network) (ภาพท่ี 2) ท่ีนิยมใชก้บัอยา่งกวา้งขวางในปัจจุบนั ใชป้ระมาณความสัมพนัธ์แบบ

ไม่เชิงเส้น (non-linear relationship) ระหว่าง input และ output โดยการปรับนํ้ าหนักของชั้นนําเขา้ ประกอบด้วย

ขั้นตอนหลกั สองขั้นตอนคือ feedforward และ Backpropagation กระบวกนการ feedforward เร่ิมจากการ นาํขอ้มูล

นาํเขา้กระจายไปตามชั้นต่างๆ ทุกๆโหนดทัว่โครงข่าย จนไดข้อ้มูลนาํออก และนาํขอ้มูลดงักล่าวมาเปรีบเทียบกบัค่า

จริง ไดค้่าความคลาดเคล่ือนท่ีคาํนวณในแต่ละโหนดของขอ้มูลนาํออกจากนั้น ค่าความคลาดเคล่ือนจะยอ้นกลบัไป

ปรับนํ้ าหนกัของแต่ละโหนด ในแต่ละชั้นซ่อนจนไดค้่าความคลาดเคล่ือน ของชั้นนํ้ าออกเม่ือเทียบกบัค่าจริงตํ่าท่ีสุด

ดว้ยวธีิการท่ีเรียนกวา่  delta rule หรือ gradient descent (Papagelis & Kim,  2017) 
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ภาพท่ี 2 โครงข่ายประสาทเทียมแบบหลายชั้น (Hagan and Menhaj, 1994) 

 

ในการศึกษาคร้ังน้ีทาํการศึกษาโครงข่ายประสาทเทียมแบบแพร่ยอ้นกลบั (Backpropagation) โดยใชต้วั

แบบอนุกรมเวลาฟังก์ชัน่เป็นแบบไม่เชิงเส้น (Nonlinear Autoregressive Exogenous Model  : NARX) เน่ืองจากเป็น

โครงข่ายพ้ืนฐานท่ีง่ายต่อความเขา้ใจ ไม่ซบัซอ้น เป็นการเรียนรู้แบบตอ้งมีผูส้อน (Supervised Learning) ซ่ึงในการ

ทาํนายตอ้งอาศยัขอ้มูลในการฝึก และสามารถใชส้าํหรับงานท่ีมีความซบัซอ้นไดผ้ลเป็นอยา่งดี โดยใชข้อ้มูลราคาของ

หุ้นบริษทัปูนซิเมนตไ์ทย จาํกดั(มหาชน)  (SCC)  เน่ืองจากเป็นหุน้ท่ีอยูใ่นตลาดมาอยา่งยาวนาน มีขอ้มูลมากพอท่ีใช้

ศึกษา และเป็นหุ้นพ้ืนฐานดี และเน่ืองจากการใช้อัตราส่วนทางการเงินมีความจําเพาะในแต่ละอุตสาหกรรม 

นอกจากน้ีโครงสร้างภายในบริษทัท่ีมีความจาํเพาะ ฉะนั้นจะส่งผลให้นํ้ าหนักของโครงข่ายในหุ้นแต่ละตวั และ

จาํนวนโหนดในแต่ละชั้นซ่อนท่ีใหก้ารทาํนายท่ีเหมาะสมจะไม่เหมือนกนั   จากนั้นนาํไปเปรียบเทียบค่าท่ีทาํนายกบั

ค่าจริงเพ่ือหาความแม่นยาํของแบบจาํลองต่อไป 

 

2. วตัถุประสงค์การวจิยั 

1. เพ่ือศึกษาการทาํงานของโครงข่ายประสาทเทียมแบบแพร่ยอ้นกลบัในอนุกรมเวลา ตวัแบบอนุกรมเวลา

ฟังกช์ัน่เป็นแบบไม่เชิงเสน้  

2. เพ่ือเปรียบเทียบชั้นของโครงข่ายโครงข่ายประสาทเทียมท่ีเหมาะสม และมีประสิทธิภาพในการทาํนาย

ราคาหุน้ โดยใชโ้ครงข่ายประสาทเทียมแบบแพร่ยอ้นกลบั ตวัแบบอนุกรมเวลาฟังกช์ัน่เป็นแบบไม่เชิงเสน้ และนาํไป

เปรียบเทียบค่าท่ีทาํนายกบัค่าจริงเพ่ือหาความแม่นยาํของแบบจาํลอง 

 

3. การดาํเนินการวจิยั 

การทาํการศึกษาคน้ควา้ดว้ยตนเองคร้ังน้ี ในการคดัเลือกขอ้มูลท่ีนาํมาใชใ้นการศึกษา ใชข้อ้มูลทุติยภูมิราย

ไตรมาสของราคาหุ้น ตวัเลขทางการเงิน อตัราส่วนทางการเงิน ในงบแสดงสถานะทางการเงิน โดยมีตวัแปรอิสระท่ี

ใชส้าํหรับการศึกษาดงัน้ี (ตาราง 1) 

ตาราง 1 ค่าทางสถิติและอตัราส่วนทางการเงิน 

Financial Ratio 

Liquidity Ratio Leverage Ratio Profitability Ratio 

Current Ratio D/E Ratio Gross Profit Margin 
Quick Ratio Interest Coverage ratio Net Profit Margin 

  Return on Asset 

  Return on Equity 
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ตาราง 1 ค่าทางสถิติและอตัราส่วนทางการเงิน (ต่อ) 

Financial Ratio   

Activity Ratio Financial Data Economic 

Accounts Receivable Turnover Cash Gross Domestic Product 

Average Collection Period Total Assets  

Fixed Asset Turnover Current Liabilities  

Inventory Turnover Total Liabilities  

Average Sale Period Equities  

Total Asset Turnover Sales  

 Revenue  

 Cost of Sales  

 EBIT  

 Interest Expenses  

 Net Profit  

 EPS  

 

1) นาํขอ้มูลของตวัเลขทางการเงิน อตัราส่วนทางการเงิน ในงบแสดงสถานะทางการเงิน และตวัแปรทาง

เศรษฐศาสตร์แต่ละตวัแปลใน (ตาราง1) ท่ีไดจ้ากฐานขอ้มูล  

2) หาอตัราการเปล่ียนแปลงและทาํใหอ้ยูใ่นรูปทศนิยม  

3) แบ่งขอ้มูลออกเป็น ขอ้มูลใชส้าํหรับการฝึก 80% และขอ้มูลใชใ้นการทดสอบ 20%  

4) ทาํขอ้มูลใหอ้ยูใ่นรูปเมทริกซ์ จึงไดเ้มทริกซ์สาํหรับการฝึกและทดสอบในโครงข่ายประสาทเทียมดงัน้ี 

เมทริกซ์ขอ้มูลตวัแปลนาํเขา้สาํหรับการฝึกขนาด 31 n×   เม่ือ  n   คือจาํนวนของขอ้มูล  80%  ท่ี

ใชใ้นการฝึก 

เมทริกซ์ขอ้มูลตวัแปลนําเขา้สําหรับชุดตวัอย่างทดสอบ 31 m×   เม่ือ  m   คือจาํนวนของ

ขอ้มูล  20%  ท่ีใชใ้นการทดสอบ 

เมทริกซ์ขอ้มูลตวัแปลนาํออกสาํหรับการฝึกขนาด 1 n×   เม่ือ  n   คือจาํนวนของขอ้มูล  80%  ท่ี

ใชใ้นการฝึก 

เมทริกซ์ขอ้มูลตวัแปลนาํออกสาํหรับชุดตวัอยา่งทดสอบ 1 m×   เม่ือ  m   คือจาํนวนของขอ้มูล  

20%  ท่ีใชใ้นการทดสอบ 

โดยขอ้มูลนาํเขา้และนาํออก 80% ท่ีใชส้าํหรับการฝึกอยูใ่นช่วง ไตรมาสท่ี 1 ในปี 1998 จนถึง ไตร

มาสท่ี 4 ในปี 2012 และขอ้มูลนาํเขา้และนาํออก 20% ท่ีใชส้าํหรับการทดสอบ อยูใ่นช่วง ไตรมาสท่ี 1 ในปี 

2013 จนถึง ไตรมาสท่ี 4 ในปี 2016 
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การสร้างแบบจาํลองโครงข่ายประสาทเทียม ใชข้อ้มูลท่ีแบ่งสาํหรับการฝึก นาํไปฝึกในโครงข่ายประสาท

เทียมโดยใชต้วัแบบอนุกรมเวลาฟังก์ชัน่เป็นแบบไม่เชิงเส้น (Nonlinear Autoregressive Exogenous Model : NARX)  

โดยกาํหนดพารามิเตอร์ (Parameter) สาํหรับอลักอริทึม (Algorithm) สาํหรับการสร้างแบบจาํลองโครงข่ายประสาท

เทียมดงัน้ี 

1.) ใชโ้ครงข่าย series-parallel architecture โดยใชค้่าจริงแทนการใช ้feedback loop  ในการประมาณค่า 

output 

2.) ฟังก็ชั่นกระตุน้ในโครงข่ายประสาทเทียมใช้ (activation function) เป็น Hyperbolic tangent sigmoid 

transfer function 

3.) ในการคาํนวณค่าความผิดพลาดใชว้ธีิ Levenberg-Marquardt backpropagation 

Levenberg-Marquardt algorithm สมการคลา้ยคลึงกบั วธีิ Newton methods ในขณะท่ี backpropagation เป็น

กระบวนการหาค่าความลาดชันตํ่าสุด Marquardt-Levenberg algorithm คือกระบวนการท่ีใช้ประมาณการวิธีของ 

Newton’s method สมมุติวา่มีฟังกช์ัน่ ( )V x  ตอ้งการหาค่าตํ่าท่ีสุดของพารามิเตอร์ของเวคเตอร์ x  ฉะนั้น ไดรู้ปแบบ

สมการ Newton's method ดงัน้ี 

2 1x [ ( )] ( )V x V x−= − ∇ ∇      

โดย 2 ( )V x∇  เป็น Hessian matrix และ ( )V x∇  คือ Gradient ถา้ให ้ ( )V x  คือ ค่าความผิดพลาดกาํลงัสอง (Mean 

squared error : MSE) 

2

1
V( ) ( )

N

i
i

x e x
=

=∑       

ฉะนั้น สามารถเขียนเป็นสมการ Hessian Gradient ไดด้งัน้ี 

V( ) ( ) e( )Tx J x x∇ =       

2 V( ) ( ) ( )Tx J x J x∇ =       

เม่ือ ( )TJ x  คือ Jacobian matrix 
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จากสมการ Gauss-Newton  เม่ือให ้ (x) 0S ≈  ไดส้มการดงัน้ี 
T 1[ ( ) ( )] ( ) ( )Tx J x J x J x e x−=      

Marquardt-Levenberg เม่ือดดัแปลงกบัวธีิ Gauss-Newton ไดส้มการดงัน้ี 

T 1[ ( ) ( ) ] ( ) ( )Tx J x J x l J x e xµ −= +      

เม่ือ µ  เท่ากับศูนยห์รือมีขนาดเล็กมากๆ สมการดังกล่าวเป็น Newton's method เม่ือ µ  มีขนาดใหญ่ 

สมการเป็น gradient descent ส่ิงสาํคญัของอลักอริทึมน้ี คือการคาํนวณ  Jacobian matrix   ในการคาํนวณของโครงข่าย

ประสาทเทียมโดยใช ้Jacobian matrix   สามารถคาํนวณไดจ้าก การดดัแปลง backpropagation algorithm ปกติ   จาก 

performance index  

1 1 1 1 1 2 T[w (1,1) w (1,2) w ( 1, ) ( 1) ( 1) w (1,1) ( )]Mx S R b S b S b SM=     

และ  N Q SM= ×  

สามารถคาํนวณ backpropagation ไดด้งัน้ี  

2

1
(m)ˆ

( , ) ( , )

sm

q
m

k k

e
V

w i j w i j
=

∂
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=
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∑
     

ในองคป์ระกอบของ Jacobian matrix ท่ีใช ้Marquardt algorithm คาํนวณดงัน้ี 

(m)
( , )

q
k

e
w i j
∂

∂
      

เทอมน้ีสามารถคาํนวณไดโ้ดยใช ้backpropagation algorithm ปกติท่ีมีการปรับแต่งในชั้นสุดทา้ย 
k(n )M kF=   

k(n )kF คือ performance index  เป็นความสมัพนัธ์เวยีนเกิด (recurrence relation) 

โดย 

k

k k

k
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หาไดจ้ากสมการ 

k k 1 1(n )
Tk k kF Wδ δ+ +=   

 

โดยเม่ือ Mean squared error (MSE)ของโครงข่ายประสาทเทียมสามารถหาไดจ้ากสมการ ดงัน้ี 

T
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โดย
M
qa คือค่าจากชั้นนาํออกของโครงข่ายประสาทเทียม q  นาํเขา้จาก qp  q( t a )M

q qe = −  คือค่าความผิดพลาด

นําเข้าจาก q  สําหรับ backpropagation algorithm แบบปกติ  ในการประมาณโดยใช้ steepest descent ประมาณ 

performance index ไดด้งัน้ี 

1V̂
2

T
q qe e=  

k 1T

W + คือนํ้ าหนกั และ 1kδ +  คืออตัราการเปล่ียนแปลงของ Mean squared error (MSE) เทียบกบันํ้ าหนกั และ
1(i)kα −  คืออตัราการเรียนรู้ (Learning rate) 

1
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 นาํขอ้มูลของราคาหุน้หาความล่าชา้ (Dela) โดยการแบ่งช่วงหา autocorrelation แบบระบบท่ีไม่มีสมบติั

ภาวะเชิงเสน้ โดยใช ้algorithm ของ backpropagation  neural network ธรรมดา  

เม่ือทาํการฝึกโครงข่าย โดยใชค้วามล่าชา้จากการใช ้algorithm ของ backpropagation neural network ธรรมดาขั้นตั้น  

โดยใชอ้ตัราการเปล่ียนแปลงของ ตวัเลขทางการเงิน อตัราส่วนทางการเงิน ในงบแสดงสถานะทางการเงิน และใช้

ขอ้มูลตวัแปรทางเศรษฐศาสตร์ของไตรมาสปัจจุบนัในการทาํนายราคาหุน้ในไตรมาสถดัไป เพ่ือใหไ้ดน้ํ้ าหนกัในแต่

ละ layer เม่ือไดน้ํ้ าหนกัในแต่ละ layer จากการฝึกแลว้ จึงนาํไปใชก้บัขอ้มูลทดสอบ ผลท่ีไดจ้ากขอ้มูลทดสอบมา

เปรียบเทียบกบั ค่าจริงเพ่ือหาความผิดพลาดกาํลงัสอง(Hagan and Menhaj, 1994) 

 

4. ผลการวจิยั 

การหาความล่าชา้สาํหรับโครงข่ายประสาทเทียมอนุกรมเวลาฟังกช์ัน่เป็นแบบไม่เชิงเสน้โดยการแบ่งช่วงหา

ความล่าช้า ท่ีจะนําไปใช้ในอัลกอริทึม อนุกรมเวลาฟังก์ชั่น เป็นแบบไม่เชิงเส้น โดยใช้อัลกอริทึมของ 

Backpropagation  neural network พบว่าการใช้ความล่าช้าถอยไป 4 ช่วงเวลาในตวัแบบท่ีได้จาก อลักอริทึมของ 

Backpropagation  neural network ซ่ึงเป็นอนุกรมเวลาฟังก์ชัน่เป็นแบบไม่เชิงเส้น พบวา่ไดค้่าความคลาดเคล่ือนเฉล่ีย

กาํลงัสองตํ่าสุดจึงเลือกความล่าช้าดงักล่าวเพ่ือจะใช้ในอนุกรมเวลาอลักอริทึมฟังก์ชั่นเป็นแบบไม่เชิงเส้นต่อไป  

(ภาพท่ี 3)   
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ภาพท่ี 3 ค่าความคลาดเคล่ือนเฉล่ียกาํลงัสองของความล่าชา้ (delay)  

 

ในขั้นตอนการฝึกโครงข่าย และเปรียบเทียบแต่ละโครงข่าย โดยเลือกจากโครงข่ายท่ีให้ค่าความ

คลาดเคล่ือนเฉล่ียกาํลงัสองตํ่าท่ีสุด     โดยเร่ิมฝึกโครงข่ายจากโครงข่าย 1 ชั้นซ่อน 1 โหนด ไล่จนถึง โครงข่าย ท่ีมี 2 

ชั้นซ่อน คือ ชั้นซ่อนท่ี 1 จาํนวน 31 และชั้นซ่อนท่ี 2 จาํนวน 31 โหนด รวมทั้งส้ินจาํนวน 992 โครงข่าย 

จากนั้นหาค่าเฉล่ียของ ค่าความคลาดเคล่ือนเฉล่ียกาํลงัสองผลการประมวลผลโดยใชป้ระสาทเทียมแบบ

แพร่ยอ้นกลบัโดยใช ้Levenberg-Marquardt algorithm โดยจดัเรียงตามค่าความคลาดเคล่ือนเฉล่ียกาํลงัสองนอ้ยท่ีสุด 

10 อนัดบัแรก ซ่ึงไดผ้ลดงัน้ี (ตาราง 2) 

 

ตาราง 2  แสดงขอ้มูลบางส่วนของผลการฝึกโครงข่าย โดยจดัเรียงตามค่าเฉล่ียนอ้ยท่ีสุด 10 อนัดบัแรก 

Layer ค่าความคลาดเคล่ือนเฉล่ียกาํลงัสอง 

[22,1] 0.0195 

[19,1] 0.0210 

[8,1] 0.0232 

[16,1] 0.0238 

[11,1] 0.0244 

[12,1] 0.0266 

[18,2] 0.0269 

[24,2] 0.0269 

[30,2] 0.0278 

[20,1] 0.0280 
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จากตาราง 2 พบวา่ โครงข่ายท่ีมีชั้นซ่อนสองชั้น โดยในชั้นซ่อนแรกมี 22 โหนด และในชั้นซ่อนท่ีสองมี 1 

โหนด มีความสามารถในการทาํนายราคาหุน้ บริษทัปูนซิเมนตไ์ทย จาํกดั(มหาชน)  (SCC)  ดว้ยตวัเลขทางการเงิน 

อตัราส่วนทางการเงิน และตวัแปรทางเศรษฐศาสตร์ ไดดี้ท่ีสุด 

เม่ือใชอ้ลักอริทึม ของโครงข่ายประสาทเทียมโดยใชต้วัแบบอนุกรมเวลาฟังก์ชัน่เป็นแบบไม่เชิงเสน้ในการ

ทาํนายอตัราการเปล่ียนแปลงของราคาหุน้ในชุดขอ้มูลท่ีทาํการทดสอบโดยโครงข่ายประสาท เม่ือแปลงเป็นราคาหุน้

แลว้นํามาเทียบกับราคาหุ้นท่ีเกิดข้ึนจริง (ภาพท่ี 4) โดยมีความคลาดเคล่ือนกาํลงัสองเฉล่ีย ในชุดขอ้มูลทดสอบ

โครงข่ายประสาทเทียมอยู่ท่ี 0.0087 ความสามารถในการทํานายราคาหุ้นในชุดข้อมูลทดสอบโดยมีค่าความ

คลาดเคล่ือนเฉล่ียอยูท่ี่ 8.49% หรือ ± 39.95 บาท  

 

 
 

5. บทสรุปและข้อเสนอแนะ 

การวิจยัน้ีทาํการศึกษาการทาํงานและประสิทธิภาพของโครงข่ายประสาทเทียม ในการทาํนายราคาหุน้โดย

ใช้ตัวเลขทางการเงิน อัตราส่วนทางการเงิน และตัวแปรทางเศรษฐศาสตร์ ในการสร้างแบบจําลองโครงข่าย 

ประสาทเทียม และหาค่าความคลาดเคล่ือนเฉล่ียกาํลงัสองตํ่าท่ีสุด  ตวัแบบอนุกรมเวลาฟังก์ชัน่เป็นแบบไม่เชิงเส้น

ดงักล่าวมีความสามารถในการทาํนายราคาหุน้โดยโครงข่ายท่ีเหมาะสมคือ ชั้นซ่อนท่ี 1 มี 22 โหนด ชั้นซ่อนท่ี 2 มี 1 

โหนด โดยมีค่าความค่าความคลาดเคล่ือนเฉล่ียกาํลงัสองอยูท่ี่ 0.0087 ซ่ึงมีค่านอ้ยท่ีสุดโดยเทียบกบัโครงข่ายอ่ืนๆ 

 มีความคลาดเคล่ือนเฉล่ียอยูท่ี่ 8.49%   เม่ือเปรียบเทียบกบัการศึกษาของ วชิชุพนัธ์ อาวชันาการ (2005) ในการทาํนาย

ราคาหลกัทรัพยซ่ึ์งมีความคลาดเคล่ือนเฉล่ียอยูท่ี่ 9.92% จากทุกลุ่มอุตสาหกรรม ซ่ึงมีค่าท่ีใกลเ้คียงกนัแต่การศึกษา

ของ วชิชุพนัธ์ อาวชันาการ มีความคลาดเคล่ือนเฉล่ียมากกวา่อาจเป็นเพราะขอ้มูลท่ีใชมี้ความจาํเพาะนอ้ยกวา่จึงส่งผล

ทาํให้มีความแม่นยาํนอ้ยกวา่ หรืออาจเป็นท่ีความแตกต่างของโครงข่าย ฉะนั้นอาจสรุปไดว้า่สามารถประยกุตใ์ชต้วั

 
ภาพท่ี 4  แสดงราคาหุน้ บริษทัปูนซิเมนตไ์ทย จาํกดั )มหาชน(  ระหวา่งค่าจริงและค่าทาํนาย  

ในชุดขอ้มูลท่ีทาํการทดสอบ 
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แบบอนุกรมเวลาฟังก์ชั่นเป็นแบบไม่เชิงเส้นดังกล่าว ในการทํานายราคาหุ้นในอนาคตได้ และสามารถใช้ใน

สถานการณ์จริงไดอ้ยา่งมีประสิทธิภาพ 

มีตวัแปรท่ีน่าสนใจอีกมากมายท่ีสามารถนาํมาช่วยในการทาํนายได ้ยกตวัอย่างเช่น อตัราดอกเบ้ีย การ

บริโภค ดชันีอุตสาหกรรม ดชันีตลาดหลกัทรัพยแ์ห่งประเทศไทย (SET index) เป็นตน้   อาจลองใชว้ธีิในการประเมิน

มูลค่าหุ้น หรือการวิเคราะห์แบบอ่ืน เช่น Technical analysis สามารถนาํมาประยกุตใ์ชก้บัโครงข่ายประสาทเทียมเพ่ือ

เพ่ิมประสิทธิภาพของการทาํนาย   ในการเปรียบเทียบความแม่นยาํลกัษณะของการศึกษายงัคงมีความแตกต่างกนัมาก 

ดังนั้ นอาจต้องรอให้มีการศึกษาในเร่ืองเดียวกันหรือคล้ายกันอีกในอณาคตเพ่ือเปรียบเทียบความแม่นยาํและ

ประสิทธิภาพของโครงข่ายประสาทเทียมดงักล่าว   การเปล่ียนแปลง transfer function ตลอดจนการเปล่ียนอลักอริทึม

สาํหรับการ optimization ท่ีเหมาะสมอาจทาํใหโ้ครงข่ายมีประสิทธิภาพดีข้ึน 

 สถาปัตยกรรมโครงข่ายประสาทเทียมในการศึกษาคร้ังน้ีเป็นแบบ Multilayer Perceptron  ซ่ึงในปัจจุบนัมี

สถาปัตยกรรมโครงข่ายประสาทเทียมหลากหลายรูปแบบ เช่น Deep Neural Network (DNN), Recurrent Neural 

Network (RNN), Convolutional Neural Network (CNN) เป็นต้น ฉะนั้ นอาจลองประยุกต์สถาปัตยกรรมโครงข่าย

ประสาทเทียมหลายๆแบบในการทาํนาย อาจทาํใหมี้ความแม่นยาํมากกวา่ Multilayer Perceptron 

 การปรับเปล่ียนธุรกิจเป็นส่ิงสาํคญัท่ีตอ้งพิจารณาเพราะจะทาํให้พ้ืนฐานบริษทัเปล่ียนไป ส่งผลต่อการใช ้

อตัราส่วนทางการเงิน อาจทาํใหอ้ตัราส่วนทางการเงินบบางตวัมีความสาํคญัมากข้ึนและบางตวัลดความสาํคญัลง 
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