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บทคัดย่อ 

  

 การศึกษาน้ีมีวตัถุประสงคเ์พ่ือสร้างแบบจาํลองท่ีมีประสิทธิภาพในการพยากรณ์ดชันีราคา (SET50 Index) 

ของตลาดหลกัทรัพยแ์ห่งประเทศไทย ขอ้มูลท่ีนาํมาใชใ้นการศึกษา คือ ราคาปิดรายวนัของดชันีตลาดหลกัทรัพยแ์ห่ง

ประเทศไทย (SET50 Index) ปริมาณการซ้ือขายและขอ้มูลปัจจยัทางเทคนิค ตลอดช่วงเวลาตั้งแต่ 1 มกราคม 2555 ถึง 

วนัท่ี 31 ธันวาคม 2559 รวมทั้งส้ิน 1,189 วนั ซ่ึงผูศึ้กษาไดท้าํการแบ่งขอ้มูลออกเป็น 2 กลุ่ม คือ 945 วนัแรก ใช้

สาํหรับสร้างแบบจาํลองและ 244 วนัท่ีเหลือใชส้าํหรับใหแ้บบจาํลองสร้างค่าพยากรณ์ข้ึนมา  

 ในการศึกษาใชแ้บบจาํลองโครงข่ายประสาทเทียมแบบหลายชั้น (Multi-Layer Perception, MLP) ประกอบ

ไปดว้ยชั้นนาํขอ้มูลเขา้ ชั้นซ่อนเร้นและชั้นผลลพัธ์ โดยใชก้ารเรียนรู้แบบแพร่ยอ้นกลบั (Back Propagation) มาใชใ้น

การพิจารณาและออกแบบโครงข่ายประสาทเทียม โดยใช้ผลลพัธ์จากการทดลองและการฝึกระบบน้ีในสร้างค่า

พยากรณ์ดชันีราคา SET50 Index จากการฝึกโครงข่ายสร้างแบบจาํลองจาํนวน 39,304 โครงข่าย พบว่าแบบจาํลอง

โครงข่าย [13,15], [14,12], [13,7], [16,11], [15,4] ซ่ึงให้ค่าถอดรากเฉล่ียของความผิดพลาดยกกาํลงัสอง (Root mean 

square error : RMSE) เท่ากับ 6.7666, 6.9298, 7.5773, 7.3192, 7.4431 เรียงจากน้อยไปมากตามลาํดบั จากนั้นนาํ

แบบจาํลองโครงข่ายทั้ง 5 มาทาํการพยากรณ์ขอ้มูลกลุ่มนอกเหนือจากกลุ่มตวัอยา่ง (Out of Sample) จาํนวน 244 วนั

โดยจะทาํการพยากรณ์วนัถดัไป ทาํซํ้ าจนครบ 244 วนั แลว้ทาํการเปรียบเทียบค่า MAPE (Mean Absolute Percentage) 

ของทั้ง 5 โครงข่ายเพ่ือหาโครงข่ายท่ีใหค้่า MAPE ตํ่าท่ีสุด 

 จากผลการทดสอบแบบจาํลองโครงข่ายประสาทเทียมพบวา่ แบบจาํลองโครงข่าย [13,7] , [15,4], [14,12], 

[16,11], [13,15] เป็นแบบจาํลองท่ีมีประสิทธิภาพในการพยากรณ์ดชันีราคา (SET50 Index) ของตลาดหลกัทรัพยแ์ห่ง

ประเทศไทย ซ่ึงใหค้่าเปอร์เซ็นตผ์ิดพลาดเฉล่ียสมับูรณ์ (MAPE)  เท่ากบั 1.7943, 2.3449, 3.1136, 3.4516 และ 3.6244 

ท่ีมีค่าใกล้เคียงค่าจริงมากท่ีสุดตามลําดับ พบว่าแบบจําลองโครงข่ายประสาทเทียมสามารถพยากรณ์ได้มี

ประสิทธิภาพสูงเน่ืองจากเป็นแบบจาํลองแบบไม่ใช่พารามิเตอร์ (Non-Parametric) โดยใช้หลักการเรียนรู้ของ

แบบจําลองในการสร้างความสัมพันธ์ของค่านํ้ าหนักและโครงสร้างภายในโครงข่าย ซ่ึงมีความยืดยุ่นและมี

ประสิทธิภาพในการสร้างความสัมพนัธ์ของขอ้มูล โดยแบบจาํลองท่ีมีจาํนวนชั้นซ่อนเร้นมากกวา่ ไม่ไดบ่้งบอกถึง

ความสามารถในการพยากรณ์ท่ีมากกวา่แบบจาํลองท่ีมีชั้นซ่อนเร่นท่ีเหมาะสมเพียงพอ  ซ้ึงพบวา่โครงข่ายจาํนวน 2 
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ชั้นซ่อนเร้นก็เพียงพอท่ีจะสามารถใชแ้กปั้ญหาต่างๆได ้การเพ่ิมจาํนวนชั้นท่ีมากกวา่น้ี ไม่ส่งผลต่อประสิทธิภาพการ

พยากรณ์ท่ีดีข้ึน แต่จาํนวนนิวรอนท่ีมีในแต่ละชั้นซ่อนเร้นมีผลต่อประสิทธิภาพในการพยากรณ์ โดยท่ีลกัษณะ

โครงสร้างเครือข่ายแบบจาํลองท่ีดี ควรมีนิวรอนในชั้นล่าสุดนอ้ยกวา่ชั้นซ่อนเร้นก่อนหนา้ 

คาํสําคญั:  โครงข่ายประสาทเทียม, ดชันี SET50,  การพยากรณ์ 

 

ABSTRACT 

This study aim to forecast the time series of an Artificial Neural Network (ANN) of the SET50 Index. The 

time series data is comprised of the closing prices of the SET50 index and trading volume and technical factors from 

1 January 2012 to 31 December 2016. One thousand one hundred and eighty -nine daily samples are employed. The 

data for the last 244 days is used to calculate the forecasting performance of the ANNs.  

In the study, multi- layer perception ( MLP)  models are used.  Hidden layers and result layers Back 

propagation is used to determine and design an artificial neural network. Using the results of the experiments and the 

training of this system to generate the SET50 Index price forecast from the 39,304 network model trainings, the 

network model [13,15], [14,12], [ 13,7], [16,11], [15,4], giving the root mean square error (RMSE) of 6.7666, 6.9298, 

7. 5773, 7. 3192, 7. 4431.  The five network models for forecasting 244 days out of the sample.  The next day was 

repeated for 244 days, then the MAPE values of the five networks were compared to find the lowest MAPE network. 

The results of the established models consisted of 5  structures of the artificial neural networks:  [ 1 3 ,7 ]  , 

[15,4], [14,12], [16,11], and [16,11] is efficient model for forecasting SET50 Index with Mean Absolute Percentage 

Error (MAPE) values of 1.7943, 2.3449, 3.1136, 3.4516 and 3.6244. The [13,7] network was the most accurate 

network in the 244- days’  forecast.  It was found that the artificial neural network model can be highly predictive 

because it is a non- parametric model.  ( Non- Parametric)  using the learning principle of the model to establish 

relationships of weight and structure within the network.  This is very effective and effective in establishing data 

relationships. Models with more hidden layers. It does not imply that the predictive ability is greater than the model 

with a sufficiently adequate hidden layer. It is clear that the two-hidden layer network is enough to solve the problem. 

Adding more layers Does not affect better forecasting performance. However, the number of neurons in each stratum 

has an effect on the predictive efficiency.  By the way, the good network structure model.  There should be Neural 

Network in the last layer less than the previously hidden layer. 

Keywords:  Artificial Neural Network, SET50 Index, Prediction 
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1. บทนํา 

การออม คือการนาํเงินไปฝากกบัธนาคารพาณิชย ์ซ่ึงไดรั้บผลตอบแทนในรูปของอตัราดอกเบ้ีย เป็นท่ีทราบ

กนัดีวา่ในปัจจุบนัอตัราดอกเบ้ียเงินฝากของธนาคารพาณิชยอ์ยูใ่นระดบัตํ่า และยงัมีแนวโนม้ลดตํ่าลงเร่ือยๆ อีกทั้ง

ผลตอบแทนท่ีไดจ้ากดอกเบ้ียนั้นยงัตอ้งนาํมาเสียภาษี ประกอบกบัอตัราเงินเฟ้อท่ีสูงกวา่อตัราดอกเบ้ียเงินฝาก จึงทาํ

ให้การฝากเงินกบัธนาคารพาณิชยไ์ม่ใช่ตวัเลือกท่ีดีสาํหรับการออม การลงทุนใน ตลาดหลกัทรัพยแ์ห่งประเทศไทย 

(SET) เป็นทางเลือกหน่ึงของการลงทุนท่ีไดรั้บความสนใจจากผูท่ี้มีเงินออม เพราะมีโอกาสไดรั้บ ผลตอบแทนท่ีสูง

กว่าการลงทุนประเภทอ่ืนๆนอกจากน้ีการท่ีตลาดหลกัทรัพยมี์บริษทัจดทะเบียนท่ีหลากหลาย  ตลาดหลกัทรัพยจึ์ง

เหมาะอยา่งยิ่งสาํหรับผูท่ี้ตอ้งการความหลากหลายในการลงทุนทั้งประเภทสินคา้และผลตอบแทนเพราะหลกัทรัพย์

หรือตราสารเพ่ือการลงทุนหลายประเภท (สถาบนัพฒันาความรู้ตลาดทุน  ตลาดหลกัทรัพยแ์ห่งประเทศไทย,2548) 

 SET50 คือหลกัทรัพย ์50 หลกัทรัพย ์ท่ีมีมูลค่าตลาด (Market Capitalization) สูง การซ้ือขายมีสภาพคล่องสูง

อยา่งสมํ่าเสมอ  และมีสัดส่วนผูถื้อหุ้นรายยอ่ยผ่านเกณฑท่ี์กาํหนดการปรับรายการหลกัทรัพย ์ ตลาดหลกัทรัพยไ์ด้

กาํหนดให้มีการพิจารณาปรับรายการหลกัทรัพยท่ี์ใช้ในการคาํนวณ SET50 Index  ทุกๆ 6 เดือน ทั้ งน้ีเพ่ือความ

เหมาะสมและสอดคลอ้งกบัการเปล่ียนแปลงท่ีอาจเกิดข้ึนกบัภาวะการณ์ในตลาดหลกัทรัพย ์ เช่น กรณีท่ีมีบริษทัจด

ทะเบียนเขา้ใหม่  หรือกรณีท่ีมีการเพ่ิมทุนของบริษทัจดทะเบียนซ่ึงอาจส่งผลใหหุ้น้สามญับางตวัท่ีไม่ไดถู้กคดัเลือก

มาก่อนมีคุณสมบติัครบถว้นข้ึน  และสามารถนาํมาใชใ้นการคาํนวณ SET50 Index  ได ้   

 เน่ืองจากการลงทุนในหลกัทรัพยเ์ป็นอีกทางเลือกหน่ึงท่ีนักลงทุนให้ความสนใจ ซ่ึงสามารถให้อัตรา

ผลตอบแทนเฉล่ียโดยรวมท่ีสูงแก่นักลงทุนมากกว่าการฝากออมทรัพย์หรือการซ้ือพนัธบัตรรัฐบาล แต่ใน

ขณะเดียวกนัก็มีความเส่ียงสูงตามมาเช่นกนั ความเส่ียงเป็นส่ิงท่ีนกัลงทุนไม่สามารถหลีกเล่ียงได ้ดงันั้นการลงทุน

ตอ้งศึกษาขอ้มูลการลงทุนในหลกัทรัพยใ์ห้รอบคอบ ก่อนการตดัสินใจลงทุน ในการลงทุนส่ิงท่ีนักลงทุนให้ความ

สนใจก็คือ การเคล่ือนไหวของราคาหลกัทรัพย ์เพราะราคาหลกัทรัพยเ์ป็นตน้ทุนของการลงทุน และเป็นผลตอบแทน

ให้กบันกัลงทุนเม่ือทาํการขายหลกัทรัพยน์ั้นออกไป ดงันั้นก่อนการตดัสินใจท่ีทาํการซ้ือขายหลกัทรัพยจึ์งจาํเป็นท่ี

ตอ้งมีการวิเคราะห์ขอ้มูล เพ่ือนาํผลท่ีไดจ้ากการวิเคราะห์มาใชใ้นการตดัสินใจ การเตรียมตวั ป้องกนัหรือสร้างผล

กาํไรจากการคาดคะเนในอนาคต สถาบนัพฒันาความรู้ตลาดทุน  (ตลาดหลกัทรัพยแ์ห่งประเทศไทย (SET), 2548)  

 ขอ้มูลราคาหลกัทรัพยท่ี์มีลกัษณะท่ีข้ึนลงอยูต่ลอดเวลา กล่าวคือโดยทัว่ไปแลว้ลกัษณะของขอ้มูลอนุกรม

เวลา (Time Series) มีการเปล่ียนแปลงเสมอเม่ือเวลาเปล่ียนแปลงไป ซ่ึงส่ิงเหล่าน้ีเป็นปัญหาท่ีมีความซบัซอ้นและยาก

แก่การคาดการณ์ถึงแนวโน้มของตลาดหุ้นได้ (Lebaron and Weigend.,1998) ดังนั้นการพยากรณ์แนวโน้มราคา

หลกัทรัพยใ์นอนาคตถือเป็นส่ิงท่ีช่วยลดปัญหาใหก้บันกัลงทุนได ้ ท่ีผ่านมาพบว่าเคร่ืองมือท่ีใช้ในการิเคราะห์

หลักทรัพย์ทางเทคนิคท่ีนิยมใช้กันอยู่ในปัจจุบันยงัไม่มีขอ้สรุปท่ีชัดเจนว่าเคร่ืองมือใดให้ความแม่นยาํในการ

พยากรณ์ดีท่ีสุด  เคร่ืองมือท่ีถูกนาํมาใชใ้นการวิเคราะห์ทางสถิติ เช่น  การวิเคราะห์เชิงเส้น  การถดถอย  และการ

วิเคราะห์อนุมกรมเวลา  เคร่ืองมือเหล่าน้ีทาํนายไดเ้ฉพาะการหาความสัมพนัธ์เชิงเส้น  ซ่ึงขอ้มูลราคาหลกัทรัพยเ์ป็น

ขอ้มูลท่ีไม่ใช่ขอ้มูลเชิงเส้น (Non-Linear) รวมถึงมีขอ้บกพร่องของแบบจาํลองท่ีทาํการทดสอบความแม่นยาํนั้นเกิด

ขอ้ผิดพลาด เช่น ขอ้มูลไม่มีความน่ิง (Non-Stationary) ขอ้มูลมีคล่ืนรบกวน (Noise) รวมถึงขอ้จาํกดัในความสามารถ

ของแบบจําลอง (Model)  ท่ีใช้พยากรณ์ (Goutam et al., 2006) จึงมีความจําเป็นท่ีต้องหาเคร่ืองมืออ่ืนๆ ท่ีมี

ประสิทธิภาพท่ีเหมาะสม    
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 ปัจจุบนัไดมี้การนาํแบบจาํลองโครงข่ายประสาทเทียม มาใชใ้นงานวจิยัดา้นต่างๆ เน่ืองจากความสามารถใน

การเรียนรู้ การจดจาํ และจาํลองพฤติกรรมทางกายภาพของระบบโครงข่ายประสาทเทียมจากขอ้มูลฝึกสอนท่ีป้อน

ให้กบัโครงข่าย ซ่ึงเป็นการทาํงานท่ีซบัซอ้น มีความยืดหยุน่สูง แต่ให้ผลลพัธ์เป็นอยา่งดี  จึงไดมี้ผูน้าํมาประยกุตใ์ช้

งานหลากหลาย เช่น งานในดา้นองการสกดัองคค์งามรู้จากฐานขอ้มูลขนาดใหญ่ งานในดา้นของการจดจาํรูปแบบท่ีมี

ความไม่แน่นอน เช่น ลายมือ ลายเซ็น ตวัอกัษร ใบหน้า ดา้นการจดัหมวดหมู่และการแยกแยะส่ิงของหรือขอ้มูล 

รวมทึงมีการใชศึ้กษาเก่ียวกบัตลาดทุน ศึกษาการพยากรณ์ราคาตลาดหุน้ในประเทศอ่ืนๆ ศึกษาการการพยากรณ์ราคา

นํ้ ามนัดิบ นอกจากน้ี ยงัมีการศึกษาถึงประสิทธิภาพของแบบจาํลองโครงข่ายประสาทเทียม  ในการพยากรณ์ท่ี

มากกวา่แบบจาํลอง  GARCH และ ARIMA (J. Tunsenee., 2006)  
 

2. วตัถุประสงค์การวจิยั 

เพ่ือศึกษาประสิทธิภาพการพยากรณ์ดชันีราคา SET50 Index โดยใชแ้บบจาํลองโครงข่ายประสาทเทียม  

จากการใชข้อ้มูลดชันีราคาหลกัทรัพย ์SET50 Index ในอดีต และขอ้มูลปัจจยัทางเทคนิค ในการสร้างตวัแบบจาํลองท่ี

มีประสิทธิภาพในการพยากรณ์ เพ่ือนาํค่าพยากรณ์นั้นมาใชป้ระโยชน์ในเป็นการวางแผน  การตดัสินใจ  การเตรียม

ตวัป้องกนัหรือสร้างผลกาํไรจากการคาดการณ์ในอนาคต หรือใชเ้ป็นเคร่ืองมือในการทดสอบความมีประสิทธิภาพ

ของตลาดต่อไป 
 

3. การดาํเนินการวจิยั 

การรวบรวมข้อมูลท่ีใช้ในการศึกษาน้ีเป็นขอ้มูลทุติยภูมิ (Secondary Data) ซ่ึงหมายถึงข้อมูลท่ีมีผูอ่ื้น

รวบรวมไวใ้หแ้ลว้ โดยใชร้าคาปิดรายวนัของดชันีราคา SET50 Index และมูลค่าการซ้ือขาย รวมทั้งตวัแปรขอ้มูลการ

วิเคราะห์ทางเทคนิค ยอ้นหลงั 4  ปี ตั้งแต่ 1 มกราคม 2555 ถึง วนัท่ี 31 ธนัวาคม 2559 รวมทั้งส้ิน 1,189 ขอ้มูล โดย

ขอ้มูลท่ีใชม้าจากฐานขอ้มูลของโปรแกรม Aspen ท่ีทางมหาวทิยาลยัหอการคา้ไทยเป็นสมาชิก 

 

ตวัแปรข้อมูลการวเิคราะห์ทางเทคนิคทีใ่ช้งานค้นคว้าอสิระนีม้ด้ีวยกนัดงันี ้

      โดยพฒันาอา้งอิงจากตวัแปรท่ีใชใ้นการจดัทาํ CNNMONEY’S Fear & Greed Index 

1. Stock Price Momentum: 
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2. Stock Price New High: เปอร์เซ็นตจ์าํนวนหลกัทรัพยใ์นกลุ่ม SET50 ท่ีทาํราคสูงสุด        

                                             ในรอบ 52 สปัดาห์  

3.Stock Price New Lows: เปอร์เซ็นตจ์าํนวนหลกัทรัพยใ์นกลุ่ม SET50 ท่ีทาํราคาตํ่าสุด 

         ในรอบ 52 สปัดาห์  

4. Market Volatility: 
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5. Safe Heaven Demand: t tR Y−  

tR  คือ อตัราผลตอบแทนจากหลกัทรัพย ์

tY คือ ผลตอบแทนของพนัธบตัรรัฐบาลอาย ุ 10 ปี 

6. Strong Bullish Momentum: Stock Price New High - Stock Price New Lows 

 

การวดัความคลาดเคล่ือนของการพยากรณ์ (ประสิทธิภาพของแบบจาํลอง) 

Root mean square error ( )RMSM  หรือค่าถอดรากกาํลงัสองของ MSE ถูกใชเ้ป็นค่าประเมินค่าเบ่ียงเบนของ

ความผิดพลาด (Standard deviation of forecast error) โดยปกติค่าเฉล่ียของความผิดพลาดยกกาํลงัสอง ค่า MSE น้ีใช้

วดัความแปรปรวนระหวา่งค่าพยากรณ์และค่าท่ีเกิดข้ึนจริง หากผิดพลาดมากค่า MSE สูงข้ึน เพราะเป็นค่ากาํลงัสอง 

หากค่าพยากรณ์ไม่มีความลาํเอียงจริง MSE ใชเ้ป็นค่าท่ีเมินค่าแปรปรวนของค่าผิลพลาดได ้(Variance of forecast 

error) 
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Mean absolute percentage error ( )MAPE หรือ เปอร์เซ็นต์ค่าผิดพลาดเฉล่ียสัมบูรณ์ค่า  MAPE โดยมากใช้ใน

การวดัความแม่นยาํท่ีตอ้งการเปรียบเทียบเป็นเปอร์เซ็นต ์ 
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 โดยท่ี a
tY   คือ ค่าท่ีแทจ้ริง ณ เวลาท่ี t 

  s
tY   คือ ค่าประมาณจากแบบจาํลอง ณ เวลาท่ี t 

  T      คือ จาํนวนเวลาท่ีใชใ้นการประมาณแบบจาํลอง 

 

 

ตวัแปรทีใ่ช้ในแบบจาํลอลงโครงข่ายประสาทเทยีม 

 การศึกษาคร้ังน้ีทาํการสร้างแบบจาํลองโครงข่ายประสาทเทียม  โดยแบ่งขอ้มูลเป็นสองกลุ่ม ขอ้มูลชุดแรก 1 

ถึง 944 ใชใ้นการสร้างแบบจาํลอง และชุดท่ีสอง 945 ถึง 1,189 ใชใ้นการเปรียบเทียบผลพยากรณ์แบบ Out of  Sample  
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ตารางท่ี 1 แสดงค่าของตวัแปรต่างๆท่ีเลือกใชใ้นการฝึกระบบโครงข่ายประสาทเทียม 

ตวัแปร ค่าท่ีใช ้

Transfer Function ของ Hidden Layer Hyperbolic Tangent Sigmoid Function 

Transfer Function ของ Output Layer Pure Linear 

Training Algorithm Back Propagation 

Training Function Levenberg-Marquardt backpropagation  

Max Validate Fail 30 

Epochs 1000 

Learning rate 0.01 

Initial weight Initnw 

Gold 0.00 

Performance Mean Square Error 

 

 นาํตวัแปรท่ีใชใ้นการศึกษา ดงัตารางท่ี 1 มาใชใ้นการพิจารณาและออกแบบโครงข่ายประสาทเทียม โดยใช้

ผลลพัธ์จากการทดลอง และการฝึกระบบ การศึกษาคร้ังน้ีสร้างค่าพยากรณ์โดยใชโ้ครงข่ายประสาทเทียมแบบหลาย

ชั้น (Multi-Layer Perception, MLP) ประกอบไปด้วยชั้นนําข้อมูลเขา้ ชั้นซ่อนเร้นและชั้นผลลัพธ์  ซ่ึงรูปแบบน้ี

เพียงพอต่อการฝึกใหแ้กปั้ญหาต่างๆได ้และใชก้ารเรียนรู้แบบแพร่ยอ้นกลบั (Back Propagation) ซ่ึงการพิจารณาเลือก

ฟังก์ชั่นถ่ายโอนในชั้นนําขอ้มูลและชั้นซ่อนเร้นพิจารณาจากภาพรวมการฝึกระบบ หากฟังก์ชันท่ีเลือกใช้ให้

ประสิทธิภาพการเรียนรู้ของระบบ (เสน้ Train) ท่ีดีข้ึนเร่ือยๆ หลงัจากผา่นไปหลายรอบการเรียนรู้ (Epochs) โดยขั้นมี

ขั้นตอนดงัต่อไปน้ี 

1. แบ่งขอ้มูลออกเป็น 3 กลุ่มดงัดารางท่ี 2 ดงัน้ี 

 

ตารางท่ี 2 แสดงจาํนวนขอ้มูลและสดัส่วนของขอ้มูล 

ขอ้มูล จาํนวนขอ้มูล สดัส่วน (ร้อยละ) 

Training set 754 80 

Test set 95 10 

Validation 95 10 

 จากตารางท่ี 2 แสดงถึงจาํนวนขอ้มูลในการออกแบบจาํลองโครงข่ายประสาทเทียม โดยแบ่งขอ้มูลเป็น 3 

กลุ่ม คือ  

  1) Training Set จาํนวน 754 ขอ้มูล คิดเป็นร้อยละ 80 ของขอ้มูลทั้งหมด  

  2) Test Set จาํนวน 95 ขอ้มูล คิดเป็นร้อยละ 10 ของขอ้มูลทั้งหมดและ  

  3) Validation Set จาํนวน 95 ขอ้มูล คิดเป็นร้อยละ 10 ของขอ้มูลทั้งหมด 
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 2.  สร้างโครงข่าย จาํนวนทั้งส้ิน n x h โครงข่าย โดยกาํหนดให้ จาํนวน Input Node เท่ากบั 1,2,3,…,n และ

ในแต่ละชุดของ Input Node มี Hidden Node เท่ากบั 1,2,3,…,h ดงัน้ี 

 2.1  พิจารณาจาํนวนวนัท่ีกาํหนดใชเ้ป็นค่าเพดานของจาํนวนนิวรอนในขั้นนาํเขา้ขอ้มูล (Input Layer) 

 2.2  พิจารณากาํหนดจาํนวนนิวรอนในชั้นซ่อนเร้น (Hidden Layer) จาก Rule of Thumbs สามารถกาํหนด

ช่วงของจาํนวนนิวรอนได้ดังน้ี กาํหนดให้ Input Neural (n) = 8 ดังนั้น เพดานของ Hidden Layer = 2 x n +1 มีค่า

เท่ากบั 17 นิวรอน การเลือกแบบจาํลองโครงข่ายประสาทเทียม ทาํโดย เลือกจาํนวนนิวรอนในชั้นนาํขอ้มูลเขา้ (Input 

Node) มีค่าเท่ากับ 8 และ จาํนวนนิวรอนในชั้นซ่อนเร้น (Hidden Node) มีค่าเท่ากบั 17 รวมจาํนวนโครงข่ายท่ีใช้

ทดสอบทั้งส้ิน 8 x 17 x 17 x 17 เท่ากบั 39,304 โครงข่าย 

 2.3  กาํหนดจาํนวนนิวรอนในชั้นขอ้มูลผลลพัธ์ (Output Layer) กาํหนดตามรูปแบบผลลพัธ์ท่ีตอ้งการ การ

วจิยัน้ีใชผ้ลลพัธ์คือค่าพยากรณ์ 1 วนัถดัไป เพราะฉะนั้นจาํนวนนิวรอนในชั้นน้ีมีค่าเท่ากบั 1 นิวรอน 

 3.  ฝึกโครงข่ายทั้ง n x h โครงข่ายดว้ยชุด Training Set ในขั้นตอนท่ี 1 และทาํการคาํนวณหา Root Mean 

Square Error (RMSE) จากการเรียนรู้ โดยใช้ Test Set โดยแต่ละโครงข่ายสร้างและฝึกซํ้ า จาํนวน 3 คร้ัง เพ่ือหา

ค่าเฉล่ีย RMSE ท่ีต ํ่าท่ีสุด 

 4.  เลือกโครงข่ายท่ีค่า RMSE ตํ่าท่ีสุด 5 อนัดบั จากการคาํนวณในชั้นตอนท่ี 3 

 5.  นาํโครงข่ายจากชั้นท่ี 4 มาทาํการฝึกใหม่โดยกาํหนดค่าตั้งตน้ใหก้บัโครงข่ายทั้ง 5 และฝึกระบบใหม่อีก

คร้ังพร้อมทั้งให้โครงข่ายทั้ง 5 พยากรณ์ขอ้มูลกลุ่มนอกเหนือจากกลุ่มตวัอยา่ง (Out of Sample) จาํนวน 244 วนัโดย 

นาํค่าพยากรณ์ไดแ้ลว้นาํกลบัมาใชพ้ยากรณ์วนัถดัไป ทาํซํ้ าจนครบ 244 วนั 

 6.  เปรียบเทียบค่า MAPE ของทั้ง 5 โครงข่ายเพ่ือหาโครงข่ายท่ีใหค้่า MAPE ตํ่าท่ีสุด 

 

4. ผลการวจิยั 

 จากการฝึกโครงข่ายท่ีใชท้ดสอบทั้งส้ิน 39,304 โครงข่าย ดว้ยชุด Training Set จาํนวน 944 ขอ้มูล และทาํ

การคาํนวณหา Root Mean Square Error (RMSE) จากการเรียนรู้ โดยแต่ละโครงข่ายสร้างและฝึกซํ้ า จาํนวน 3 คร้ัง 

เพ่ือหาโครงค่ายท่ีใหค้่า RMSE ท่ีต ํ่าท่ีสุด ท่ีใชใ้นการพยากรณ์ดชันีราคา SET50 Index โดยเลือกโครงข่ายท่ีค่า RMSE 

ตํ่าท่ีสุด 5 อนัดบั สามารถสรุปไดด้งัน้ี (ตารางท่ี 3) 

 

 

 

 

 

 

 



 การประชมุนําเสนอผลงานวจัิยระดับบณัฑิตศึกษา 
ครัง้ท่ี ๑๒  ปีการศึกษา ๒๕๖๐ 

 

วนัพฤหสับดทีี ่๑๗ สงิหาคม พ.ศ.๒๕๖๐  หน้า 1526 จดัโดย  บณัฑติวทิยาลยั  มหาวทิยาลยัรงัสติ 

ตารางท่ี 3 สรุปผลการฝึกแบบจาํลองโครงข่ายประสาทเทียม 

No. HiddenLayerSize MSE RMSE MAE MAPE 

1 [13,15] 45.7873 6.7666 5.0894 0.5390 

2 [14,12] 48.0219 6.9298 4.8248 0.5102 

3 [13,7] 57.4158 7.5773 6.1640 0.6553 

4 [16,11] 53.5704 7.3192 4.8283 0.5115 

5 [15,4] 55.3998 7.4431 6.0357 0.6424 

 

 จากนั้ นนําแบบจําลองโครงข่ายท่ีได้จากการฝึก ท่ีให้ค่า Root Mean Square Error (RMSE) ตํ่าสุด ทั้ ง 5 

โครงข่าย มาทาํการฝึกใหม่โดยกาํหนดค่าตั้งตน้ และฝึกระบบใหม่อีกคร้ัง จากนั้นให้โครงข่ายทั้ง 5 พยากรณ์ขอ้มูล

กลุ่มนอกเหนือจากกลุ่มตวัอยา่ง (Out of Sample) จาํนวน 244 วนั โดยทาํการพยากรณ์ท่ีวนัถดัไป ทาํซํ้ าจนครบ 244 

วนั แลว้ทาํการเปรียบเทียบค่า MAPE ของทั้ง 5 โครงข่ายเพ่ือหาโครงข่ายท่ีใหค้่า MAPE ตํ่าท่ีสุด สามารถสรุปไดด้งัน้ี 

(ตารางท่ี 4) 

ตารางท่ี 4 สรุปผลการทดสอบแบบจาํลองโครงข่ายประสาทเทียม 

No. HiddenLayerSize MSE RMSE MAE MAPE 

1 [13,7] 513.2090 22.6541 16.0093 1.7943 

2 [15,4] 2184.7978 46.7418 20.7108 2.3449 

3 [14,12] 2082.7863 45.6375 28.0567 3.1136 

4 [16,11] 2460.1298 49.5996 30.6671 3.4516 

5 [13,15] 2347.3474 48.4494 32.4288 3.6244 

 
   

5. การอภิปรายผลและข้อเสนอแนะ 

 จากการศึกษาประสิทธิภาพการพยากรณ์ดชันีราคา SET50 Index โดยใชแ้บบจาํลองโครงข่ายประสาทเทียม 

จากขอ้มูลราคาปิดรายวนัของดชันี SET50 Index และปริมาณการซ้ือขาย รวมทั้งตวัแปรขอ้มูลการวเิคราะห์ทางเทคนิค 

ตลอดช่วงเวลาตั้งแต่ 1 มกราคม 2555 ถึง วนัท่ี 31 ธนัวาคม 2559 รวมทั้งส้ิน 1,189 วนั ซ่ึงผูศึ้กษาไดท้าํการแบ่งขอ้มูล

ออกเป็น 2 กลุ่ม คือ 945  วนัแรก ใชส้ําหรับสร้างแบบจาํลองและ 244 วนัท่ีเหลือใชส้ําหรับให้แบบจาํลองสร้างค่า

พยากรณ์ข้ึนมาเปรียบเทียบความแม่นยาํ  โดยการพยายกรณ์ขอ้มูลทั้ง 244 วนัน้ี เป็นการพยากรณ์แบบ Out of Sample 

โดยจะทาํการพยากรณ์ขอ้มูลของวนัท่ี 1tY +  ทาํซํ้ าไปเร่ือยๆ จนครบ 244 วนั จากนั้นหาค่าเปอร์เซ็นตผ์ิดพลาดเฉล่ีย

สัมบูรณ์ (MAPE) ของแต่ละแบบจาํลองเพ่ือใชว้ดัประสิทธิภาพของแบบจาํลองนั้นๆ โดยแต่ละส่วนของการวิจัย

สามารถสรุปไดด้งัน้ี 

 ในการทดลองเลือกโครงข่ายประสาทเทียมในลกัษณะจาํกดัขนาดของโครงข่าย เน่ืองดว้ยระยะเวลาในการ

ประมวลผล โดยเลือกโครงข่ายท่ีไดจ้ากการสร้างแบบจาํลอง ท่ีมีให้ค่าถอดรากของความผิดพลาดยกาํลงัสอง (Root 
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mean square error : RMSE) เฉล่ียตํ่าสุด 5 อนัดบัแรก ไดแ้ก่ [13,15], [14,12], [13,7], [16,11], [15,4] ซ่ึงให้ค่าเท่ากบั 

6.7666, 6.9298, 7.5773, 7.3192, 7.4431 ตามลาํดบั 

 จากนั้นนาํแบบจาํลองโครงข่ายประสาทเทียมมาใชใ้นการพยากรณ์ขอ้มูลแบบ Out of Sample จาํนวน 244 

วนั พบว่าแบบจาํลอง  [13,7] , [15,4], [14,12], [16,11], [13,15] ซ่ึงให้ค่าเปอร์เซ็นตผ์ิดพลาดเฉล่ียสัมบูรณ์ (MAPE)  

นอ้ยท่ีสุดเท่ากบั 1.7943, 2.3449, 3.1136, 3.4516 และ 3.6244 ตามลาํดบั  

 จากผลการศึกษาพบวา่แบบจาํลองโครงข่ายประสาทเทียมสามารถพยากรณ์ไดมี้ประสิทธิภาพสูงเน่ืองจาก

เป็นแบบจําลองแบบไม่ใช่พารามิเตอร์ (Non-Parametric) โดยใช้หลักการเรียนรู้ของแบบจําลองในการสร้าง

ความสัมพนัธ์ของค่านํ้ าหนักและโครงสร้างภายในโครงข่าย ซ่ึงมีความยืดยุ่นและมีประสิทธิภาพในการสร้าง

ความสัมพนัธ์ของข้อมูล โดยแบบจาํลองท่ีมีจาํนวนชั้นซ่อนเร้นมากกว่า ไม่ได้บ่งบอกถึงความสามารถในการ

พยากรณ์ท่ีมากกว่าแบบจาํลองท่ีมีชั้นซ่อนเร่นท่ีเหมาะสมเพียงพอ  ซ้ึงพบว่าโครงข่ายจาํนวน 2 ชั้นซ่อนเร้นก็เพียง

พอท่ีจะสามารถใชแ้กปั้ญหาต่างๆได ้การเพ่ิมจาํนวนชั้นท่ีมากกวา่น้ี ไม่ส่งผลต่อประสิทธิภาพการพยากรณ์ท่ีดีข้ึน แต่

จาํนวนนิวรอนท่ีมีในแต่ละชั้นซ่อนเร้นมีผลต่อประสิทธิภาพในการพยากรณ์ โดยท่ีลกัษณะโครงสร้างเครือข่าย

แบบจาํลองท่ีดี ควรมีนิวรอนในชั้นล่าสุดนอ้ยกวา่ชั้นซ่อนเร้นก่อนหนา้  
 

6. บทสรุปและข้อเสนอแนะ 

 ในการศึกษาคร้ังน้ีพบวา่การสร้างแบบจาํลองโครงข่ายประสาทเทียม มีเง่ือนไขหลายประการท่ีอาจส่งผลต่อ

ผลลพัธ์การทดลองเช่น จาํนวนชั้นในโครงข่ายจากการทดลอง โดยการทดลองควรเร่ิมเครือข่ายลกัษณะ 1 ชั้นซ่อนเร้น 

แลว้ควรทาํการเพ่ิมจาํนวนนิวรอนในชั้นซ่อนเร้นให้มากข้ึนทีหลงัพ่ือเพ่ิมประสิทธิภาพในการเรียนรู้และลดปัญหา 

Overfitting ท่ีเกิดไดดี้กว่า เน่ืองจากจาํนวนนิวรอนท่ีนอ้ยเกินไปไม่สามารถหาความสัมพนัธ์ท่ีซ่อนอยู่ในขอ้มูลได ้

รวมทั้งลดเวลาในการประมวลผลลงไดม้าก เม่ือทราบจาํนวนนิวรอนท่ีเหมาะสมต่อชั้นซ่อนเร้นแลว้จึงทาํการเพ่ิม

จาํนวนชั้นซ่อนข้ึนทีละระดบั และควรเพ่ิมจาํนวนรอบการเรียนรู้ท่ีมากข้ึนเป็นลาํดบัสุดทา้ย เพ่ือประสิทธิภาพของ

แบบจาํลองท่ีดี  

เม่ือไดแ้บบจาํลองโครงข่ายประสาทเทียมท่ีมีประสิทธิภาพเหมาะสมกบัการพยากรณ์ดชันีราคา (SET50 

Index) ของตลาดหลกัทรัพยแ์ห่งประเทศไทยแลว้ อาจทาํการทาํการทดสอบจาํลองการซ้ือขาย ตามผลของขอ้มูล

พยากรณ์ เพ่ือเปรียบเทียบดูความสามารถใชผ้ลการพยากรณ์น้ีในการวางแผน การตดัสินใจ  ปรับเปล่ียนกลยทุธ์การ

ลงทุนใหเ้หมาะสมกบัสภาพตลาดในขณะนั้นไดดี้เพียงใด  ซ่ึงทาํใหเ้กิดประโยชน์สูงสุดแก่นกัลงทุน 
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